
 

หลักสตูร นักวทิยาศาสตรข์อ้มูล (Data Scientist) 

หลักสูตรนักวิทยาศาสตรข์้อมูล (Data Scientist) มุ่งพัฒนาความรูแ้ละทักษะด้านการจัดการ
ข้อมูล การวิเคราะหข์้อมูล และการพัฒนาเทคโนโลยีปัญญาประดิษฐ์ เพื่อตอบโจทย์ความต้องการ
ของอุตสาหกรรมดิจทิัล ครอบคลมุตัง้แต่พื้นฐานขอ้มูล เครื่องมอืและเทคโนโลย ีAI การเรยีนรูข้อง
เครื่อง (Machine Learning) และการเรยีนรูเ้ชงิลึก (Deep Learning) จนถึงการประยุกต์ใชใ้น
ธุรกิจและอุตสาหกรรม เน้นทัง้ภาคทฤษฎีและปฏิบติั เพื่อใหผู้้เรยีนสามารถออกแบบและพัฒนาโซลู
ชนัที่มีประสิทธภิาพ พรอ้มตระหนักถึงจรยิธรรม ความปลอดภัย และความรบัผิดชอบต่อสังคมใน
ทกุขัน้ตอนของการใช ้AI 

วตัถปุระสงค์ 
1. เพื่ อ ให้ผู้ เ รียนมีมีความรู ้พื้ นฐานและแนวคิดส า คัญเกี่ ยวกับ  การจัดการข้อ มูล                                  

(Data Management), การวิ เคราะห์ข้อ มูล  (Data Analytics), และการพัฒนา AI 
(Artificial Intelligence) 

2. เพื่อให้ผู้เรยีนมีทักษะการใช้เครื่องมือและเทคโนโลยี AI ในการออกแบบและพัฒนาโมเดล
ปัญญาประดิษฐท์ี่มปีระสทิธภิาพ 

3. เพื่อใหผู้้เรยีนตระหนักด้านจรยิธรรมและความปลอดภัยของ AI 
4. พัฒนาทักษะเพื่อให้สามารถน า AI และ Data Science ไปใช้ได้จรงิในองค์กรธุรกิจ และ

อุตสาหกรรม 

คณุสมบติัผู้เขา้รบัการอบรม 
1. นักศึกษาชัน้ปีสดุท้าย 
2. บณัฑิตจบใหม ่(ไมเ่กิน 2 ปีหลังส าเรจ็การศึกษา) ที่ยงัไมม่งีานท า 
3. เกรดเฉลี่ยสะสม (GPA) ไมน่้อยกวา่ 3.20 
4. ศึกษาในสาขาวชิาที่เกี่ยวขอ้งกับวทิยาการขอ้มูล (Data Science) หรอืสาขาใกล้เคียง 
5. ผ่านเกณฑ์การทดสอบ Screen Test  
6. สามารถเขา้รว่มโครงการได้ตัง้แต่แรก จนจบโครงการฯ 

ระยะเวลา 
60 ชัว่โมง (10 วนั) 

รูปแบบการอบรม  
ออนไลน์



 

ทักษะท่ีได้รบั 
 Programming/Coding     Numerical Analysis      Statistical Analysis  
 Database Management    Data Visualization           Data Analytics       
 Data Governance        Data Architecture 

  Cloud Computing        Artificial Intelligence 

เง่ือนไขการผ่านบทเรยีน 
- ต้องเขา้รว่มการเรยีนไมน้่อยกวา่ 80% ของระยะเวลาทัง้หมด 
- ต้องผ่านการทดสอบหลังการอบรม โดยมคีะแนนไมต่ ่ากวา่ 70% 

สิง่ท่ีผู้อบรมจะได้รบัจากการอบรม 
- สทิธิใ์นการสอบเพื่อรบั ประกาศนียบตัรมาตรฐานสากล  

IT Specialist: Data Analytics Certification 
เนื้อหาการอบรม  วนัท่ี 1   

o การเขยีนโปรแกรมเชงิประสทิธภิาพ  
▪ Big-O Notation และการวเิคราะหป์ระสทิธภิาพโค้ด 

− หลักการวเิคราะหป์ระสทิธภิาพของอัลกอรธิมึ 
− ตัวอยา่งอัลกอรธิมึที่มปีระสทิธภิาพและไมม่ปีระสทิธภิาพ 
− การเลือกใชโ้ครงสรา้งขอ้มูลใหเ้หมาะสม 

▪ เทคนิคการเพิ่มความเรว็โปรแกรม 
− การใช ้Multi-threading และ Multi-processing 
− การท า Caching ด้วย functools.lru_cache และ Memoization 
− การใช ้NumPy และ Pandas ใหม้ปีระสทิธภิาพ 

o การเขยีนโปรแกรมเชงิวตัถ ุ(OOP) ขัน้สงู  
▪ Design Patterns ที่ส าคัญส าหรบั Data Science 

− Factory Pattern, Singleton, Observer, Strategy 
− ตัวอยา่งการน าไปใชจ้รงิในงาน Data Science 

▪ Metaclasses และ Dynamic Code Generation 
− การสรา้งคลาสแบบไดนามกิ 
− การใช ้Metaclasses เพื่อควบคุมพฤติกรรมของคลาส 

▪ การจดัการหน่วยความจ าใน Python 
− การท า Garbage Collection 
− การใช ้Weak References และ Slots 
− การจดัการหน่วยความจ าด้วย __slots__ 

o การพัฒนาโค้ดที่ทนทานและปรบัขยายได้  
▪ หลักการเขยีนโค้ดแบบ Clean Code 

− การตัง้ชื่อตัวแปรและฟงักช์นัใหส้ื่อความหมาย 
− การลดความซบัซอ้นของโค้ด (Code Complexity) 



 

− การเขยีนโค้ดที่อ่านง่ายและดแูลรกัษาง่าย 
▪ การจดัการขอ้ผิดพลาดและ Exception Handling ที่มปีระสทิธภิาพ 

− Best Practices ในการใช ้Try-Except 
− การสรา้ง Custom Exception 

▪ การพัฒนาโค้ดแบบ Modular และ Reusable 
− การแยกโค้ดเป็นโมดลู 
− การใช ้Dependency Injection 
− การท า Unit Testing และ Test-Driven Development (TDD) 

o การพัฒนาโครงการจรงิ  
▪ การออกแบบระบบวเิคราะหข์อ้มูลที่ซบัซอ้น 

− ออกแบบโครงสรา้งโค้ดที่ปรบัขยายได้ 
− ใช ้OOP และ Design Patterns ในโครงการ 

▪ การปรบัปรุงโค้ดจาก Performance Bottleneck 
− วเิคราะหแ์ละแก้ไขปัญหาประสทิธภิาพในโค้ด 
− ใชเ้ครื่องมอื Profiler เชน่ cProfile และ line_profiler 

▪ การพัฒนา API ขนาดเล็กส าหรบั Data Science 
− สรา้ง REST API ด้วย FastAPI 
− การท าให ้API รองรบังานหนักโดยใช ้Asynchronous Programming 

เนื้อหาการอบรม วนัท่ี 2   
o บทน าและแนวคิดส าคัญของ Numerical Analysis 

▪ Overview of Numerical Analysis 
− ความส าคัญของ Numerical Analysis ใน Data Science และวศิวกรรม 
− ปัญหาที่สามารถแก้ไขได้ดว้ย Numerical Methods 
− ความสมัพันธร์ะหวา่ง Numerical Analysis และ Machine Learning 

▪ Error Analysis & Stability 
− ชนิดของขอ้ผิดพลาด (Truncation Error, Round-off Error) 
− Forward, Backward และ Mixed Error 
− วธิลีดขอ้ผิดพลาดในการค านวณเชงิตัวเลข 

▪ Conditioning & Stability in Computation 
− Well-conditioned vs. Ill-conditioned problems 
− ความเสถียรของอัลกอรธิมึทางตัวเลข 
− ตัวอยา่งการใช ้Python/NumPy ในการศึกษาปัญหาความเสถียร 

o เทคนิคการแก้ปัญหาทางตัวเลขขัน้สงู 
▪ Root Finding Methods (การหาค่ารากของสมการเชงิตัวเลข) 

− Bisection Method, Newton-Raphson Method, Secant Method 
− ความเรว็ของการลู่เขา้ (Convergence Rate) 
− การน าไปใชใ้นปัญหาทาง Data Science เชน่ Optimization 



 

▪ Numerical Linear Algebra (พีชคณิตเชงิเสน้เชงิตัวเลข) 
− Gaussian Elimination & LU Decomposition 
− Eigenvalues & Eigenvectors (Power Method) 
− Singular Value Decomposition (SVD) และการประยุกต์ใชใ้น 

Machine Learning 
▪ Optimization Techniques in Numerical Analysis (การหาค่าต ่าสดุ/สงูสดุ

ของฟงัก์ชนัเชงิตัวเลข) 
− Gradient Descent และ Variants (Momentum, Adam, RMSProp) 
− Constrained vs. Unconstrained Optimization 
− Convex vs. Non-convex Optimization 
− ตัวอยา่งจาก Deep Learning และ Reinforcement Learning 

o การประมาณค่าและการแกส้มการเชงิอนุพันธ ์
▪ Numerical Interpolation & Approximation (การประมาณค่าเชงิตัวเลข) 

− Polynomial Interpolation (Lagrange, Newton) 
− Splines & B-Splines 
− Least Squares Approximation และการใช ้PCA ใน Data Science 

▪ Numerical Differentiation & Integration (การหาอนุพันธแ์ละปรพิันธเ์ชงิ
ตัวเลข) 
− Finite Difference Methods (Forward, Backward, Central) 
− Newton-Cotes Integration (Trapezoidal & Simpson’s Rule) 
− Monte Carlo Integration 

▪ Solving Ordinary & Partial Differential Equations (ODEs & PDEs) 
(การแก้สมการเชงิอนุพันธเ์ชงิตัวเลข) 
− Euler’s Method, Runge-Kutta Methods (RK4) 
− Finite Difference & Finite Element Methods ส าหรบั PDEs 
− ตัวอยา่งการใช ้ODE/PDE ในการจ าลองทางฟสิกิสแ์ละวทิยาการขอ้มูล 

เนื้อหาการอบรม วนัท่ี 3   
o การทดสอบสมมติฐานขัน้สงู (Advanced Hypothesis Testing) 

▪ ทบทวนแนวคิดการทดสอบสมมติฐาน 
− หลักการของ p-value, Confidence Interval 
− ประเภทของขอ้ผิดพลาด (Type I & Type II Errors) 
− ปัญหาของ Multiple Comparisons และวธิแีก้ไข 

▪ เทคนิคการทดสอบสมมติฐานขัน้สงู 
− Permutation Test & Bootstrap: การสรา้ง Distribution โดยไมอิ่ง 

Normality 
− Bayesian Hypothesis Testing: การใชแ้นวทางแบบ Bayesian 



 

− Monte Carlo Simulation: การสรา้งตัวอยา่งแบบสุม่เพื่อทดสอบ
สมมติฐาน 

▪ การเปรยีบเทียบมากกวา่สองกลุ่ม 
− ANOVA ขัน้สงู (Repeated Measures ANOVA, MANOVA) 
− Kruskal-Wallis Test & Friedman Test (ทางเลอืกส าหรบั Non-

parametric) 
− Post-hoc Analysis (Tukey, Bonferroni, Scheffé, Holm-

Bonferroni) 
o การวเิคราะหก์ารถดถอยขัน้สงู (Advanced Regression Analysis)  

▪ การถดถอยเชงิเสน้ขัน้สงู (Multiple & Generalized Linear Regression) 
− การวเิคราะห ์Multicollinearity (VIF, Condition Index) 
− การตรวจสอบ Heteroscedasticity และการแก้ไข 
− Robust Regression และการใช ้Weighted Least Squares (WLS) 

▪ การถดถอยเชงิไมเ่ชงิเสน้ (Non-Linear Regression) 
− Polynomial Regression 
− Spline Regression 
− Generalized Additive Models (GAMs) 

▪ การถดถอยโลจสิติกและการขยายผล (Logistic & Advanced Classification 
Models) 
− Multinomial & Ordinal Logistic Regression 
− Regularized Regression (Ridge, Lasso, Elastic Net) 
− Bayesian Regression 

o การวเิคราะหข์อ้มูลหลายตัวแปร (Multivariate Data Analysis)  
▪ การวเิคราะหอ์งค์ประกอบหลัก (PCA - Principal Component Analysis) 

− หลักการลดมติิขอ้มูล 
− การเลือกจ านวนองค์ประกอบที่เหมาะสม 
− การตีความผลลัพธข์อง PCA 

▪ การวเิคราะหก์ลุ่มขอ้มูล (Cluster Analysis) 
− K-Means, Hierarchical Clustering 
− Gaussian Mixture Model (GMM) 
− วธิวีดัความเหมาะสมของกลุ่ม (Silhouette Score, Davies-Bouldin 

Index) 
▪ เทคนิคการลดมติิขอ้มูลอ่ืน ๆ 

− t-SNE & UMAP 
− Factor Analysis & Latent Variable Models 

o  การวเิคราะหอ์นุกรมเวลา (Time Series Analysis)  
▪ หลักการพื้นฐานของอนุกรมเวลา 

− Stationarity & Differencing 



 

− ACF/PACF & การเลือก Lag ที่เหมาะสม 
▪ โมเดลเชงิสถิติส าหรบัอนุกรมเวลา 

− ARIMA, SARIMA, Prophet 
− การวเิคราะห ์Seasonal & Trend Components 

▪ การพยากรณเ์ชงิลึก (Deep Time Series Forecasting) 
− LSTM & GRU 
− Hybrid Models (SARIMA + ML Models) 

o Machine Learning เชงิสถิติ (Statistical Machine Learning) 
▪ หลักการของโมเดลเชงิสถิติใน Machine Learning 

− เปรยีบเทียบ Parametric vs. Non-parametric Approaches 
− Bias-Variance Tradeoff 

▪ เทคนิคส าคัญในการเลือกโมเดล 
− Cross-Validation & Bootstrapping 
− Feature Selection (RFE, Boruta, Mutual Information) 

▪ โมเดลสถิติใน ML ยอดนิยม 
− Bayesian Networks 
− Hidden Markov Models 
− Gaussian Processes 

เนื้อหาการอบรมวนัท่ี 4   
o แนวคิดเชงิสถาปัตยกรรมของฐานขอ้มูล (Database Architecture) 

▪ โครงสรา้งภายในของ RDBMS (Relational Database Management 
System) 

▪ สถาปัตยกรรม Client-Server และ Distributed Database 
▪ ฐานขอ้มูลในระบบ Cloud (Cloud Databases) เชน่ AWS RDS, Google 

Cloud SQL 
o การออกแบบฐานขอ้มูลขัน้สงู (Advanced Database Design) 

▪ การออกแบบ Normalization และ Denormalization 
▪ การเลือกใช ้Index อยา่งมปีระสทิธภิาพ 
▪ Partitioning และ Sharding – วธิแีบง่ขอ้มูลในฐานขอ้มูลขนาดใหญ่ 
▪ การจดัการความสมัพันธร์ะหวา่งตาราง (Foreign Key, Cascade, Referential 

Integrity) 
o การเพิ่มประสทิธภิาพ (Performance Tuning) 

▪ เทคนิคการปรบัปรุง Query ใหท้ างานได้เรว็ขึ้น 
▪ การใช ้Explain Plan และ Query Execution Plan 
▪ การใช ้Materialized Views, Caching และ Read Replicas 
▪ การลด Locking และ Deadlocks 

o การจดัการฐานขอ้มูลส าหรบั Big Data 



 

▪ หลักการของฐานขอ้มูล NoSQL (Key-Value Store, Document Store, 
Columnar, Graph) 

▪ เปรยีบเทียบฐานขอ้มูล SQL vs. NoSQL 
▪ การเลือกใชฐ้านขอ้มูลใหเ้หมาะกับงาน เชน่ MySQL, PostgreSQL, MongoDB, 

Cassandra 
o ความปลอดภัยและการส ารองขอ้มูล (Database Security & Backup) 

▪ การเขา้รหสัขอ้มูล (Encryption) และการจดัการสทิธิผ์ู้ใช ้(Role-based Access 
Control) 

▪ การส ารองและกู้คืนฐานขอ้มูล (Backup & Recovery) 
▪ การป้องกัน SQL Injection และภัยคกุคามทางไซเบอร ์
▪ การบนัทึก Log และ Audit Trail 

o การบรหิารจดัการฐานขอ้มูลในระบบที่ต้องรองรบัการขยายตัว (Scaling & High 
Availability) 
▪ การออกแบบ High Availability ด้วย Replication และ Failover 
▪ การใช ้Load Balancer ในการจดัการทราฟฟกิฐานขอ้มูล 
▪ การออกแบบ Multi-region Database Architecture 
▪ Case Study และแนวปฏิบติัที่ดีที่สดุ 

เนื้อหาการอบรม วนัท่ี 5  
o หลักการออกแบบ Data Visualization ที่มปีระสทิธภิาพ  

▪ หลักจติวทิยาของการมองเหน็ (Visual Perception)  
− Gestalt Principles และการออกแบบใหด้ึงดดูสายตา 
− Pre-attentive attributes: Color, Shape, Position 

▪ การเลือกประเภทของกราฟที่เหมาะสม (Chart Selection)  
− กราฟเปรยีบเทียบ (Comparison): Bar Chart, Line Chart 
− กราฟแสดงสดัสว่น (Proportion): Pie Chart, Donut Chart 
− กราฟแนวโน้ม (Trend): Line Chart, Area Chart 
− กราฟความสมัพันธ ์(Relationship): Scatter Plot, Bubble Chart 
− กราฟเชงิลึก (Complex): Heatmap, Treemap, Network Diagram 

▪ แนวทางป้องกันการใชก้ราฟที่ท าใหเ้ขา้ใจผิด (Misleading Visualization) 
o การสรา้ง Data Visualization ขัน้สงูด้วย Python  

▪ Matplotlib และ Seaborn ส าหรบัการสรา้งกราฟขัน้สงู 
− ปรบัแต่งกราฟขัน้สงูด้วย Matplotlib (Customizing Plots) 
− การใช ้Seaborn ส าหรบั Data Visualization เชงิสถิติ 
− การสรา้ง Multi-Panel Plots และ Subplots 
− การใช ้Color Palette และการเลือกสใีหเ้หมาะสม 
− การเพิ่ม Annotations และ Labels เพื่อเน้นขอ้มูลส าคัญ 

▪ การสรา้ง Interactive Visualization ด้วย Plotly และ Bokeh 



 

− การสรา้ง Interactive Line Chart, Scatter Plot และ Heatmap 
− การใช ้Hover Effects และ Dynamic Updates 
− การท า Animation เพื่อแสดงการเปลี่ยนแปลงของขอ้มูลตามเวลา 

o การออกแบบ Dashboard ขัน้สงู  
▪ การสรา้ง Dashboard ดว้ย Tableau หรอื Power BI 

− การเชื่อมต่อกับแหล่งขอ้มูล 
− การใช ้Calculated Fields และ Parameter เพื่อสรา้งกราฟแบบ 

Dynamic 
− การสรา้ง Filters, Slicers และ Interactive Elements 
− การใช ้Map Visualization ส าหรบัขอ้มูลเชงิพื้นที ่
− การออกแบบ Storytelling Dashboard เพื่อเล่าเรื่องด้วยขอ้มูล 

▪ การสรา้ง Web-based Dashboard ด้วย Python (Dash/Streamlit) 
− พื้นฐานของ Dash และ Streamlit 
− การสรา้ง Interactive Dashboard ด้วย Python 
− การน าขอ้มูลแบบ Real-time มาแสดงผล 
− การ Deploy Dashboard ใหพ้รอ้มใชง้าน 

o Best Practices และ Case Study  
▪ Best Practices ในการออกแบบ Data Visualization  

− การใชส้,ี ฟอนต์ และ Layout ที่เหมาะสม 
− การท า Data Storytelling อยา่งมปีระสทิธภิาพ 
− การหลีกเลี่ยง Pitfalls ในการสรา้ง Visualization 

▪ Workshop Case Study  
− ออกแบบ Visualization ส าหรบั Business Dashboard 
− การน าเสนอขอ้มูลทางสถิติส าหรบังานวจิยั 
− สรา้ง Data Storytelling ส าหรบัสื่อและการตลาด 
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o การเตรยีมขอ้มูลส าหรบัการวเิคราะห ์(Data Preparation)  

▪ แนวคิดเกี่ยวกับคณุภาพของขอ้มูล (Data Quality) 
− การตรวจสอบขอ้มูลขาดหาย (Missing Data) และวธิกีารจดัการ 
− การตรวจจบัและแก้ไขขอ้มูลผิดปกติ (Outlier Detection & Handling) 
− การแปลงขอ้มูล (Data Transformation) และการปรบัขนาด (Feature 

Scaling) 
▪ การลดมติิขอ้มูล (Dimensionality Reduction) 

− หลักการของการลดมติิ (Feature Selection vs. Feature Extraction) 
− เทคนิค PCA (Principal Component Analysis) 
− เทคนิค t-SNE และ UMAP ส าหรบัขอ้มูลที่มมีติิมาก 

o การวเิคราะหเ์ชงิสถิติขัน้สงู (Advanced Statistical Analysis)  



 

▪ การวเิคราะหค์วามสมัพันธร์ะหวา่งตัวแปร (Correlation & Causation) 
− Pearson, Spearman, Kendall Correlation 
− Granger Causality Test 

▪ การวเิคราะหค์วามแปรปรวน (ANOVA & MANOVA) 
− One-way ANOVA, Two-way ANOVA 
− Multivariate ANOVA (MANOVA) 

▪ การสรา้งแบบจ าลองทางสถิติขัน้สงู (Advanced Regression) 
− Multiple Regression & Interaction Effects 
− Generalized Linear Models (GLM) 
− Time Series Analysis (ARIMA, SARIMA, Exponential Smoothing) 

o การใช ้Machine Learning เพื่อการวเิคราะหข์อ้มูล (Machine Learning for Data 
Analytics)  
▪ การเลือกโมเดลทีเ่หมาะสมกับขอ้มูล (Model Selection) 

− Supervised Learning vs. Unsupervised Learning 
− การเลือกค่า Hyperparameters และการปรบัแต่งโมเดล 

(Hyperparameter Tuning) 
▪ การจดักลุ่มขอ้มูล (Clustering Techniques) 

− K-Means Clustering, DBSCAN 
− Hierarchical Clustering 

▪ การพยากรณข์อ้มูล (Predictive Analytics) 
− Decision Trees, Random Forest 
− Gradient Boosting (XGBoost, LightGBM, CatBoost) 

o การวเิคราะหข์อ้ความและขอ้มูลที่ไมม่โีครงสรา้ง (Text & Unstructured Data 
Analytics)  
▪ พื้นฐานการวเิคราะหข์อ้ความ (Text Analytics) 

− Tokenization, Stopword Removal, Lemmatization 
− การสรา้งเวกเตอรข์อ้ความ (TF-IDF, Word2Vec, FastText) 

▪ การวเิคราะหค์วามรูส้กึ (Sentiment Analysis) 
− การใช ้Naïve Bayes และ LSTM ส าหรบัวเิคราะหอ์ารมณ์ของขอ้ความ 
− การน าผลไปใชง้าน เชน่ วเิคราะหร์วีวิสนิค้า หรอื Social Media 

Monitoring 
▪ การสกัดคณุสมบติัจากขอ้มูลที่ไม่มโีครงสรา้ง (Feature Extraction from 

Unstructured Data) 
− การวเิคราะหข์อ้มูลเสยีงและภาพเบื้องต้น 
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o พื้นฐานและแนวคิดหลักของธรรมาภิบาลขอ้มูล  

▪ ความหมายของธรรมาภิบาลขอ้มูล 



 

− ความแตกต่างระหวา่ง Data Governance, Data Management และ 
Data Stewardship 

− ท าไม Data Governance จงึเป็นเรื่องส าคัญในองค์กร 
▪ องค์ประกอบส าคัญของ Data Governance 

− Data Policies & Standards 
− Data Ownership & Stewardship 
− Data Quality & Integrity 
− Data Security & Privacy 

▪ กรณีศึกษา: ความล้มเหลวของ Data Governance ในองค์กรชัน้น า 
o กรอบการด าเนินงานของ Data Governance  

▪ Data Governance Frameworks ที่ได้รบัความนิยม 
− DAMA DMBOK (Data Management Body of Knowledge) 
− EDM Council DCAM (Data Capability Assessment Model) 
− CMMI Data Management Maturity (DMM) 

▪ บทบาทและหน้าที่ใน Data Governance 
− Chief Data Officer (CDO) 
− Data Owners, Data Stewards และ Data Custodians 
− Data Governance Council 

▪ แนวทางการก าหนดนโยบาย Data Governance ใหส้อดคล้องกับเป้าหมาย
องค์กร 

o คณุภาพและการจดัการขอ้มูล  
▪ Data Quality Dimensions 

− Accuracy, Completeness, Consistency 
− Timeliness, Validity, Uniqueness 

▪ แนวทางการตรวจสอบและปรบัปรุงคณุภาพขอ้มูล 
− Data Profiling & Data Cleansing 
− Master Data Management (MDM) 

▪ เครื่องมอืที่ใชใ้นการจดัการคณุภาพขอ้มูล (เชน่ Talend, Informatica, IBM 
InfoSphere) 

o ความปลอดภัยและการปฏิบติัตามกฎหมายด้านขอ้มูล  
▪ มาตรฐานและกฎหมายที่เกีย่วขอ้งกับขอ้มูล 

− GDPR (General Data Protection Regulation) 
− PDPA (Personal Data Protection Act) 
− HIPAA (Health Insurance Portability and Accountability Act) 

▪ Data Classification & Access Control 
− การจ าแนกประเภทขอ้มูล (Sensitive Data, Public Data, Restricted 

Data) 
− Role-Based Access Control (RBAC) 



 

▪ Data Encryption & Masking 
− แนวทางการเขา้รหสัขอ้มูล 
− เทคนิคการท า Data Anonymization 

o  การน า Data Governance ไปใชใ้นองค์กร  
▪ กระบวนการน า Data Governance ไปใช ้(Implementation Roadmap) 

− ขัน้ตอนการวางกลยุทธ ์Data Governance 
− การบรหิารความเปลี่ยนแปลง (Change Management) 

▪ เครื่องมอืและแพลตฟอรม์ที่ใชใ้นการบรหิาร Data Governance 
− Collibra, Alation, Informatica Axon 
− Case Study: องค์กรที่ประสบความส าเรจ็ในการน า Data Governance ไป

ใช ้
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o พื้นฐานและแนวคิดหลักของ Data Architecture  

▪ บทบาทของ Data Architecture ในองค์กรและความส าคัญ 
▪ องค์ประกอบส าคัญของ Data Architecture (Data Ingestion, Storage, 

Processing, Access) 
▪ รูปแบบของ Data Architecture แบบดัง้เดิมและแบบใหม ่ 

− Monolithic vs. Distributed Data Architecture 
− On-Premises vs. Cloud-based Architecture 

▪ การเลือกใชส้ถาปตัยกรรมขอ้มูลใหเ้หมาะกับองค์กร 
o Data Warehouse vs. Data Lake vs. Lakehouse  

▪ แนวคิดของ Data Warehouse  
− โครงสรา้งแบบ Schema-on-Write 
− การจดัการ ETL และ ELT 
− ตัวอยา่งเครื่องมอื: Amazon Redshift, Google BigQuery, 

Snowflake 
▪ แนวคิดของ Data Lake  

− โครงสรา้งแบบ Schema-on-Read 
− การรองรบัขอ้มูลกึ่งโครงสรา้ง (Semi-Structured) และไมม่โีครงสรา้ง 

(Unstructured) 
− ตัวอยา่งเครื่องมอื: AWS S3, Azure Data Lake Storage, Apache 

Hadoop 
▪ แนวคิดของ Lakehouse Architecture  

− ขอ้ดีและขอ้เสยีของ Data Lake และ Data Warehouse 
− การรวมขอ้ดีของทัง้สองสถาปัตยกรรม 
− ตัวอยา่งเครื่องมอื: Databricks Delta Lake, Apache Iceberg 

o แนวทางใหมข่อง Data Architecture – Data Mesh & Data Fabric  



 

▪ Data Mesh คืออะไร?  
− แนวคิดการกระจายอ านาจของขอ้มูล (Decentralized Data Ownership) 
− การเปลี่ยนจาก Data Lake ไปสูแ่นวคิด Data-as-a-Product 
− บทบาทของ Domain-Oriented Data Teams 
− ตัวอยา่งองค์กรที่ใช ้Data Mesh 

▪ Data Fabric คืออะไร?  
− การใช ้AI/ML ชว่ยบรหิารจดัการขอ้มูลอัตโนมติั 
− การผสานรวมขอ้มูลจากหลายแหล่งอยา่งไรร้อยต่อ 
− เปรยีบเทียบ Data Fabric กับ Data Mesh 

▪ การออกแบบสถาปัตยกรรมขอ้มูลในองค์กรที่ซบัซอ้น  
− การเลือกใช ้Data Mesh หรอื Data Fabric 
− การจดัการ Metadata และ Data Governance ในระบบใหม่ 
− เครื่องมอืที่ใช:้ AWS Glue, Apache Kafka, dbt, Trino 

o Cloud Data Architecture & Scalable Data Infrastructure  
▪ Cloud Data Architecture คืออะไร?  

− Public, Private, Hybrid Cloud ส าหรบั Data Architecture 
− Multi-Cloud Strategy 
− Serverless Data Architecture และตัวอยา่งการใชง้าน 

▪ การออกแบบระบบขอ้มูลที่สามารถขยายขนาดได้ (Scalable Data 
Infrastructure)  
− การใช ้Containerization และ Kubernetes ใน Data Architecture 
− การประมวลผลแบบ Batch Processing vs. Stream Processing 
− เครื่องมอื: Apache Spark, Apache Flink, AWS Lambda 

▪ Best Practices ในการจดัการ Data Pipeline  
− การท า Data Orchestration ด้วย Apache Airflow 
− การสรา้ง Data Lineage และ Data Quality Control 
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o ภาพรวมของ Cloud Computing ขัน้สงู  

▪ แนวคิดการประมวลผลบนคลาวด์ขัน้สงู 
− การเปรยีบเทียบระหวา่ง Public, Private และ Hybrid Cloud 
− การออกแบบสถาปัตยกรรมแบบ Multi-Cloud และ Hybrid Cloud 
− แนวทางปฏิบติัที่ดีที่สดุในการเลือกใชค้ลาวด ์

▪ เทคโนโลยคีลาวด์ที่ส าคัญในปัจจุบนั 
− Serverless Computing และ FaaS (Function as a Service) 
− Edge Computing และการน าไปใชใ้นอุตสาหกรรม 
− AI และ Machine Learning บนคลาวด์ 

o การจดัการโครงสรา้งพื้นฐานคลาวด์  



 

▪ Infrastructure as Code (IaC) 
− Terraform และ AWS CloudFormation 
− การท า CI/CD Pipeline บนคลาวด์ 

▪ Containerization & Orchestration 
− Docker และ Containerized Applications 
− Kubernetes (K8s) และการบรหิารจดัการคลัสเตอร ์
− การท า Auto-scaling และ Load Balancing 

▪ Serverless Computing และ Microservices 
− การออกแบบแอปพลิเคชนัแบบ Serverless 
− AWS Lambda, Google Cloud Functions, Azure Functions 
− Event-driven Architecture และ API Gateway 

o ความปลอดภัยและการบรหิารจดัการคลาวด์  
▪ แนวทางปฏิบติัด้านความปลอดภัยบนคลาวด์ 

− การป้องกันขอ้มูลรัว่ไหลและการเขา้รหสัขอ้มูล 
− IAM (Identity and Access Management) และ Zero Trust Model 
− การป้องกัน DDoS และการรกัษาความปลอดภัยของ API 

▪ การบรหิารจดัการต้นทนุคลาวด์ 
− วธิเีพิ่มประสทิธภิาพต้นทนุบน AWS, GCP และ Azure 
− การท า Cost Forecasting และการใช ้Reserved Instances 
− การตรวจสอบและวเิคราะหค่์าใชจ้า่ยคลาวด์ 
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o บทน าสูป่ัญญาประดิษฐข์ัน้สงู (Introduction to Advanced AI)  

− ความแตกต่างระหวา่ง AI ทัว่ไป (Traditional AI) กบั AI ขัน้สงู 
− สถาปัตยกรรมของ AI สมยัใหม ่(Modern AI Architectures) 
− ภาพรวมของเทคนิค AI ขัน้สงูที่ใชใ้นปัจจุบนั 

o การเรยีนรูเ้ชงิลึกขัน้สงู (Advanced Deep Learning)] 
▪ โมเดลโครงขา่ยประสาทเทยีมขัน้สงู (Advanced Neural Networks) 

− Recurrent Neural Networks (RNN), Long Short-Term Memory 
(LSTM), และ Gated Recurrent Units (GRU) 

− Transformer Model และการใชง้านใน NLP เชน่ BERT และ GPT 
▪ Generative AI และโมเดลสรา้งขอ้มูล (Generative Models & AI) 

− Generative Adversarial Networks (GANs) และ Variational 
Autoencoders (VAEs) 

− Diffusion Models และ Stable Diffusion 
▪ เทคนิคเพิ่มประสทิธภิาพโมเดล (Optimization & Fine-Tuning) 

− Hyperparameter Tuning & Optimization Techniques 
− Transfer Learning และ Few-Shot Learning 



 

− Model Pruning และ Quantization 
▪ การพัฒนา AI ที่สามารถอธบิายได้ (Explainable AI - XAI)  

− ความส าคัญของ Explainability และ Trustworthiness ใน AI 
− เทคนิคการท า Explainable AI (SHAP, LIME, Grad-CAM) 
− ตัวอยา่งการใชง้าน XAI ในสาขาต่างๆ เชน่ การแพทย ์การเงิน และกฎหมาย 

o การประยุกต์ใช ้AI ในระดับอุตสาหกรรม (AI in Industry)  
▪ AI ส าหรบังานอุตสาหกรรม (Industrial AI Use Cases) 

− AI ใน Healthcare: การวิเคราะหภ์าพทางการแพทย ์และการพยากรณ์โรค 
− AI ในการเงิน: Fraud Detection และ Algorithmic Trading 
− AI ในการผลิต: Predictive Maintenance และ Robotics 

▪ การน า AI ไปใชใ้นระดับองค์กร (AI Deployment & MLOps) 
− การจดัการเวริก์โฟลวข์องโมเดล AI ด้วย MLOps 
− การใช ้Kubernetes, Docker และ CI/CD pipeline ส าหรบั AI 

o ความปลอดภัยและจรยิธรรมของ AI (AI Safety & Ethics)  
− ความเสีย่งของ AI และวธิปี้องกัน Bias ในโมเดล 
− กฎหมายและแนวทางการก ากับดแูล AI (เชน่ GDPR, AI Act) 
− AI Alignment และการออกแบบ AI ที่มีความปลอดภัยต่อมนุษย์ 

 


